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Data Lake VS Data Virtualization?

Mauro Mariuzzo & Stefano Pampaloni
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Data Lake vs Data Virtualization

Le sfide dalla Data Analytics

Complessita senza Aumento della . .
. Fame di dati
precedenti domanda
La necessita di disporre dei Analisti e Data Scientist sono
dati e cresciuta “affamati”di dafi

esponenzialmente
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. Rilevamento Learning
minacce - Fraud
. Business Detection @
Intelligence - Prevenzione
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The Data Lake Is Exploding, Yet The Data Remains Inaccessible

| Data Lakes stanno | 'accesso ai dati rimane lento
diventando il repository e difficoltoso
principali per i dati BUt Data Coneumers
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DREMIO: I'approccio Self-Service Data

@ python @ J@, sqQL iﬂ* +ableaw w|) Power BI lo%ker
——— Data Scientists Bl Users
Data Catalog
Data discovery interattiva

<B%!° Curation

inqQ, prepara e
arricchiscii dati senza creare

copie.

asset dilivello enterprise

Data Acceleration

OLAP e query alla massima velocita

Senza vtilizzare cubi o estrazioni di
strumenti Bl

SQL Execution Engine
Motore basato su Apache
Arrow, compatibile con ogni
sorgente dati: RDBMS, NoSQL
S3. Hadoop
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La complessita multi layer del dato
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Self Service Layer Enabling Virtual Data Sets, with an Easy-to-Use Ul

Simplified Data Access

e} s}
Data Scientist Bl User
— Data Consumers
Dat e il e v Consistent business logic & KPIs
Consumers =~ .. f:w if:i‘:% ::; V" No more Wa|t|ng for IT
= & = =S o = v Easy data discovery & sharing

Data Engineers ,_:}-i

Data Lake o
Engine G dremlo e Data Engineers & Architects
Powered byARROW>>>
v Centralize data security & governance

Data Lake - - @ v No more reactive, tedious work
Storage .ADLS v Easy collaboration with data

consumers
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Cubes, Bl
Exiracts &
Aggregation
Tables

Data
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Data
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Dremio’s Data-as-a-Service Platform

Data Consumers

Data Engineering

Data Sources
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Bl Users

Federated Virtual

Data Sets
Connect Hadoop + RDBMS
+ Cloud + NoSQL

Accelerated Query
Engine
Optimized Push Downs +

Apache Arrow +
Reflections

Self Service Ul

Intuitive UI to explore,
enhance, and share data
(SQL skills not required)

Catalog
Searchable data assets
down to the rows &
columns

Data Curation
Bring business context and
meaning to the data
without copying it

Dynamic Security

Controls
LDAP, Kerberos, Active
Directory + Governance &
Lineage + Access
Controls
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Dremio ottimizza i dati e velocizza le Query
in modo automatico, con incrementi di
prestazioni fino a 1000x

- - n - - e -

Apache Arrow Execution
Da 1 a 1000 nodi, & affivo su

infrastruttura dedicata affraverso
YARN

¢
T

Native Push-Downs
Query semantiche ottimizzate per
ogni sorgente dati: strutture
relazionali, NoSQL, HDFS, Amazon
S3 e molto altro

Data Reflections™
Strutture dati fisiche ottimizzate
per operazioni di aggregazione

A

Universal Relational Algebra
Il pianificatore di Query esegue
automaticamente aggiustamenti
per migliorare I'uso della cache
relazionale
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